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- 일반적으로시계열데이터예측에는하나의긴센서데이터를사
용하지만, 의료데이터에서는패턴의유사성을가지는여러환자
의시계열데이터를사용함.

- 환자에따라 signal data의형태가다르지만, 일반적으로좋은
예측이가능하도록 resolution의 guidance를조정해보고자함.

- 장기간의시계열데이터를토대로미래사건을예측할수있다면
분야에상관없이위험관리에큰도움이될것임. - Diffusion-TS[3]: Diffusion-based model에서

FEDformer의아이디어와유사한, time series data를
seasonal-trend한 feature으로분해하여학습을진행함.
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Dataset:

- VitalDB에서공개된데이터중혈압을사용함.
-혈압이너무낮거나너무높아학습에영향을미치는부분을
outlier로제외함. 
- 100frame/second의데이터를 5와 10 frame으로
downsampling하여학습을진행함.
-데이터에정규화를수행하고, train, validation, test로각각
8:1:1으로나누어실험을진행함.

Problem Definition:
- 96 time step의 time series sequence가주어지면, 그이후
24 time step만큼의데이터를예측하는것이목표 (forecasting 
problem)

Model:

- Informer[1]: Attention을수행할때, Fourier 변환을통해
dominant한 query-key를사용함.

- FEDformer[2]: Signal data를 Fourier/Wavelet 변환을통
해 seasonal-trend로분해하여학습함.

Forecasting 결과시각화(Informer):

- 주기성이확실하게나타나는 sequence의경우에는
Ground truth와 prediction이거의일치함.

- Abnormal한상황에서는정확도가떨어지지만주기성과
추세성을어느정도따라감.

실험결과분석:

- 동일한데이터를어떤 resolution으로학습하는지에따라
학습성능이다름.

- 이를일반화하여데이터에적절한 guidance를알아서부
여할수있다면, 통상적인 time series data에모두좋은
성능을보이는모델개발이가능할것.

- Diffusion의경우 transformer base모델보다성능이좋
지않은데, 학습을진행하면서적절한하이퍼파라미터를찾
지못한것으로보임.


